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Estadístico 6= Pitoniso

¿Cuál será más facil de predecir?

1 Demanda de electricidad a 3 días vista
2 El tiempo hasta que vuelva a aparecer el cometa Halley
3 La hora a la que amanecerá tal días como hoy pero en 2020
4 El precio de las acciones de Google mañana
5 El precio de las acciones de Google dentro de 6 meses
6 La temperatura máxima de mañana
7 La tasa de cambio del $US/AUS para mañana
8 El total de ventas de medicamentos en España para el mes que viene

¿Cómo podemos medir la “facilidad”?
¿Qué hace que algunos sean fáciles/difíciles de predecir?
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Estadístico 6= Pitoniso

Factores que afectan la predictibilidad

Algunos son fáciles de predecir si:

Se tiene buena comprensión de los factores que contribuyen a ello;
existe mucha información disponible;
las predicciones no pueden afectar a aquello que queremos predecir ;
existe una relativamente baja o inexplicable variación aleatoria;
el futuro es de alguna manera similar al pasado.
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Mejorando la predicciones
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Precio diario de las acciones del Santander
Lluvia mensual
Monthly rainfall
Beneficios anuales de Google
Producción anual de cerveza en Australia

200

300

400

500

600

1960 1970 1980 1990 2000 2010

Time

.

Predecir es “estimar” como la secuencia de las observaciones
continuará en el futuro.
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Australian beer production
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Series Temporales

Tarea 1: predecir la siguientes series

1 Precio de cierre de la acción el 12 de marzo de 2019
2 Precio de cierre de la acción el 9 de abril de 2019
3 La diferencia de puntos en un partido de la Euro-liga entre CSK y

Panatinaikos el 25 de abril de 2019.
4 temperatura máxima en el aeropuerto de Alicante/Elche el 7 de mayo de 2019
5 La estimación de la tendencia en el empleo total para abril de 2018, que debe

darse a conocer el 1 de mayo de 2019.

Para cada uno de estos, dar la predicción puntual y un intervalo de predicción del
80%.

Premio: 50 euros en una tarjeta regalo de Amazon
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Series Temporales

Tarea 1: asignando

Y = actual, F = predicción puntual, [L, U ] = intervalo de predicción

Predicción puntual

Absolute Error = |Y − F |

Intervalo de predicción

Interval Score = (U − L) + 10(L− Y )+ + 10(Y − U)+
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¡No son los datos reales! ¿O si lo son?
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Ejemplos

Ejemplo 1: Aerolineas

Problema: ¿Cómo predecir lso pasajeros de largas distancias?

Las compañías nos pueden facilitar muchos datos

El tráfico aéreo estás claramente afectado por las vacaciones escolares,
eventos especials como el deporte, campñas de publicidad, etc.

Se necesite pues un EQUIPO DE GENTE CAPAZ DE REALIZAR
ESTOS CÁLCULOS
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La metodología de la predicción estadística

Las datos futuros
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La metodología de la predicción estadística

Los intervalos de predicción

2.5

5.0

7.5

10.0

1980 1990 2000 2010 2020

Year

M
ill

io
ns

 o
f v

is
ito

rs

level

80

95

Forecasts of total international visitors to Australia

Xavier Barber (@umh1465) Introducción a la Series Temporales 21 de febrero de 2019 29 / 32



La metodología de la predicción estadística

La predicción estadística

Cosas a predecir: una variablew aleatoria, yt.

La distribución para las predicciones: Si I son todas las
observaciones, entonces yt|I significa “la variable aleatoria yt dado
que se conoce en I”.

La “predicción puntual” es la media (o mediana) de yt|I.

La “varianza de la predicción” es: var[yt|I].

Un intervalo de predicción es un rango de valores de yt con alta probabilidad.

En una serie temporal pues, yt|t−1 = yt|{y1, y2, . . . , yt−1}.

ŷT +h|T = E[yT +h|y1, . . . , yT ] (un tiempo h de predicción teniendo
en cuenta todas las observaciones hasta el tiempo T ).
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Licencia de este material

http://creativecommons.org/licenses/by-sa/3.0/es/

Usted es libre de:

Copiar, distribuir y comunicar públicamente la obra o hacer obras derivadas

Bajo las condiciones siguientes:

Reconocimiento. Debe reconocer los créditos de la obra de la manera especificada por el autor
o el licenciador (pero no de una manera que sugiera que tiene su apoyo o apoyan el uso que

hace de su obra).
Compartir bajo la misma licencia. Si transforma o modifica esta obra para crear una obra
derivada, solo puede distribuir la obra resultante bajo la misma licencia, una similar o una

compatible.
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